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Abstract
	 The identification of venomous snake species for the 
treatment of snakebite victims is crucial in clinical practice. 
One approach for diagnosis involves visually inspecting 
the snake that caused the bite. However, this method 
can be challenging and prone to errors. To address this 
issue, author has developed a tool to classify venomous 
snakes based on images, utilizing computer vision and 
machine learning technology. Computer vision utilizes the 
intelligence of computers to recognize and differentiate 
objects or photographs. This information is then used to 
diagnose the type of venomous snake. During the training 
process, images of seven common venomous snake 
species in Thailand, including Cobras, King cobras, Band 
krait, Malayan krait, Malayan-pit viper, Green-pit viper, and 
Russel viper were used. A total of 154 images were 
utilized to train the computer model. This training enabled 
the computer to accurately recognize and differentiate 
images of various venomous snake species with up to 

80% accuracy. This tool proves to be highly efficient in 
classifying venomous snake species based on images. 
Furthermore, the developed tool can be applied in real-life 
situations. It allows quick and precise diagnosis by 
capturing images of the snake and using the developed 
program. This efficient method significantly enhances the 
effectiveness of snakebite treatments. This application 
stands as a prime example of employing cutting-edge 
technology to solve medical issues, facilitating healthcare 
professionals in diagnosing complex diseases with ease 
and precision.
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บทคัดย่อ
	 การแยกชนิดงูพิษเพื่อการรักษาผู้ป่วยท่ีถูกกัดมีความส�ำคัญ
อย่างมากในเวชปฏิบัติ วิธีหนึ่งท่ีใช้เป็นแนวทางในการวินิจฉัย 
คือ การดูตวังท่ีูกดั แต่อาจท�ำได้ยากและเส่ียงต่อความผิดพลาด 
เพ่ือแก้ไขปัญหานี ้ ผูวิ้จยัจงึพฒันาเครือ่งมอืแยกชนดิงพูษิจากภาพ
โดยใช้เทคโนโลยคีอมพวิเตอร์วิทัศน์ (computer vision) ซึง่เป็น 
กระบวนการท่ีใช้ความฉลาดของเครื่องคอมพิวเตอร์ (machine 
learning) ในการรูจ้�ำและแยกแยะวัตถหุรอืภาพถ่ายต่าง ๆ  จากนัน้
ใช้ข้อมลูนีใ้นการวินจิฉัยชนดิของงพูษิ ในกระบวนการฝึกคอมพวิเตอร์ 
ได้น�ำภาพของงพูษิท่ีพบบ่อยในประเทศไทย 7 ชนดิ มาใช้ ได้แก่ 
งเูห่า งจูงอาง งสูามเหล่ียม งทัูบสมงิคลา งกูะปะ งเูขยีวหางไหม้ 
และงแูมวเซา รวม 154 ภาพ เพือ่ฝึกโมเดลคอมพวิเตอร์ในการ
จ�ำแนกภาพ โดยการฝึกนี้ท�ำให้คอมพิวเตอร์สามารถรู้จ�ำและ
แยกแยะภาพของงูพิษแต่ละชนิดได้อย่างแม่นย�ำ มีความถูกต้อง 
(accuracy) ถงึ 80% จงึเป็นเครือ่งมอืท่ีมปีระสิทธิภาพสูงในการ

แยกแยะชนดิงพูษิจากภาพ นอกจากนีเ้ครือ่งมอืท่ีพฒันาขึน้ ยงัมี
ความสามารถในการน�ำไปใช้งานในสถานการณ์จรงิ สามารถถ่ายภาพ
ของงูและใช้โปรแกรมท่ีพัฒนาขึ้นเพื่อวินิจฉัยชนิดของงูได้อย่าง
รวดเรว็และแม่นย�ำ ท�ำให้การรกัษาผูป่้วยเป็นไปอย่างมปีระสิทธภิาพ 
เป็นตวัอย่างของการน�ำเทคโนโลยสีมยัใหม่มาใช้ในการแก้ไขปัญหา
ทางการแพทย์ และเป็นการเสริมความช�ำนาญของแพทย์ในการ
วินจิฉัยโรคท่ีซบัซ้อนอย่างง่ายดายและมปีระสิทธภิาพมากขึน้

ค�ำส�ำคญั:  งพิูษ; การแยกภาพ; การเรยีนรูด้้วยเครือ่งคอมพวิเตอร์; 
คอมพวิเตอร์วิทัศน์ 

วันท่ีรบัต้นฉบับ: 23 ตลุาคม 2566, วันท่ีแก้ไข: 25 มกราคม 
2567, วันท่ีตอบรบั: 1 กมุภาพนัธ์ 2567

ศูนย์แพทยศาสตร์ศึกษาช้ันคลินกิ โรงพยาบาลมหาราชนครราชสีมา
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บทน�ำ
	 ผู ้ถูกงูพิษกัดในประเทศไทยยังมีให้พบเห็นได้เรื่อยๆ 

รายงานสถิติท่ีมีการรวบรวบไว้ล่าสุด โดยกรมควบคุมโรค[1] 

คือ ระหว่าง พ.ศ. 2544–2562 พบว่า มีผู้ถูกงูกัดรวมแล้ว 

123,428 ราย เฉล่ียปีละ 6,496 ราย อัตราป่วยระหว่าง 

11.85–13.18 ต่อประชากรแสนคน ต�่ำสุดในปี พ.ศ. 2557 

(1.88) สูงสุด พ.ศ. 2561 (12.07) ปี พ.ศ. 2562 (ค.ศ. 2019) 

โดยแยกเป็นชนิดงูท่ีมีพิษกัด 4,991 ราย อัตราป่วย 7.51 

ต่อประชากรแสนคน ชนิดงูท่ีกัด ไม่สามารถระบุชนิดได้ 

3,456 ราย (ร้อยละ 69.24) และสามารถระบชุนดิได้ 1,535 ราย 

(ร้อยละ 30.76) จ�ำแนกเป็น งูกะปะ 915 ราย (18.34) 

งเูห่า 283 ราย งแูมวเซา 28 ราย งสูามเหล่ียม 3 ราย งจูงอาง

2 ราย ท่ีเหลือเป็นงูพิษอ่ืน ๆ 304 ราย จากข้อมูลดังกล่าว 

แม้ไม่มีรายละเอียดสาเหตุท่ีไม่สามารถระบุชนิดงูพิษได้ 

แต่ส่วนหนึ่งอาจเป็นเพราะไม่รู้จักงูพิษแม้ได้เห็นตัวงู การแยก

ชนดิงพูษิด้วยการดูตวังยูงัคงเป็นปัญหาในทางปฏบิตั ิเพราะการ

รักษาผู้ป่วยที่ถูกงูพิษกัด ต้องทราบชนิดงูเพื่อให้ antivenom 

ที่ถูกต้อง ซึ่งนอกจากการวินิจฉัยจะได้จากการซักประวัติและ

สังเกตจากอาการแสดงทางคลินิกแล้ว การดูตัวงูเป็นแนวทาง

ช่วยแพทย์ในการวินจิฉัยและวางแผนการรกัษาได้ง่ายและถกูต้อง

ยิ่งขึ้น[2] แต่การแยกชนิดงูว่ามีพิษหรือไม่ และเป็นชนิดใด 

ยังคงเป็นปัญหาส�ำหรับแพทย์ผู ้ยังไม่มีประสบการณ์หรือ

นกัศึกษาแพทย์ท่ีก�ำลังเรยีนรูเ้รือ่งงพูษิ เนือ่งจากยงัไม่เคยเหน็

งูตัวจริง วิธีการหนึ่งท่ีใช้ในปัจจุบัน คือ การเทียบกับภาพงู 

ในหนงัสือหรอือินเตอร์เนต็ หรอืเทียบลักษณะทางกายภาพของงู

ที่มีการบรรยายเป็นตัวอักษรแยกเป็นตารางไว้ เช่น ลักษณะ

หัว ล�ำตัว หาง เกล็ด ส[ี2] เป็นต้น ซึ่งแพทย์แต่ละคนมีการ

รบัรูแ้ละประเมนิผลแตกต่างกนั การดูภาพท่ีใช้เปรยีบเทียบนัน้

ส่วนมากจะใช้ภาพเพียง 1-2 ภาพ อาจใช้เวลามากในการ

พิจารณา และยังไม่เคยมีการประเมินความถูกต้องในการแยก

ภาพด้วยวิธด้ัีงเดิมดังกล่าว อย่างไรกต็ามหากมเีครือ่งมอืท่ีช่วย

วินจิฉัยได้อย่างรวดเรว็ พร้อมท้ังระบคุวามน่าจะเป็นของชนดิงู

จากภาพงูที่เห็นนั้น น่าจะมีประโยชน์มาก



3Journal of the Thai Medical Informatics Association, 1, 1-7, 2024

Hanterdsith, Venomous snake classification

แนวคิดและทฤษฎีที่เกี่ยวข้อง
	 ในปัจจุบันปัญญาประดิษฐ์ (artificial intelligence: AI) 

เข้ามามีบทบาทมากในทางการแพทย์ โดยสาขาคอมพิวเตอร ์

วิทัศน์ (computer vision: CV)[3,4] มีแนวโน้มถูกน�ำมาใช้

มากขึ้นส�ำหรับการวินิจฉัยโรคท่ีต้องใช้ประสาทสัมผัสทางตา 

เช่น ทางรงัสีวิทยา (Xray, MRI) โรคผวิหนงั (skin lesion 

diagnosis) เป็นต้น ในกรณกีารแยกชนดิงพูษินัน้มหีลักการเดียว

กับการใช้ CV แยกภาพแบบอื่นดังกล่าวมาแล้ว แต่ปัจจุบัน 

ยงัไม่มโีมเดลส�ำเรจ็รปู (pre-trained model) ส�ำหรบัแยกชนดิ

งพูษิให้น�ำไปใช้งานได้ทันที มแีต่เพยีงแยกได้อย่างหยาบ ๆ  ว่า

เป็นงหูรอืไม่และมค่ีาใช้จ่ายในการเรยีกใช้บรกิาร[5] ผูน้พินธ์ 

จงึมแีนวคิดท่ีจะน�ำ CV มาจ�ำแนกชนดิของงพูษิ (snake image 

classification) โดยน�ำภาพงูพิษมาฝึกสร้างโมเดล (model 

training) เอง เพื่อการวินิจฉัยท่ีมีประสิทธิภาพและรวดเร็ว 

มากขึน้ 

วัตถุประสงค์ของการศึกษา
	 เพื่อสร ้างเครื่องมือแยกชนิดงูพิษจากภาพ (image 

classification) ด้วยคอมพิวเตอร์วิทัศน์ (computer vision)

วิธีการด�ำเนินงานวิจัย
วัสดุ

	 1.	 เตรียมรูปภาพงูพิษชนิดต่างๆจากหนังสือ[6,7] และ

อินเตอร์เนต็[8] (ใช้ค�ำค้นเป็นช่ืองชูนดินัน้ๆ) อย่างน้อย 5 ภาพ

ต่อหนึ่งชนิด (เป็นความต้องการขั้นต�่ำของโปรแกรมท่ีใช้ฝึก

โมเดล) โดยเลือกภาพงูพิษที่พบบ่อยในประเทศไทย 7 ชนิด

ได้แก่ งูเห่า งูจงอาง งูสามเหล่ียม งูทับสมิงคลา งูกะปะ 

งูเขียวหางไหม้ และงูแมวเซา ซึ่งในการพัฒนานี้ได้รูปภาพ

ท้ังหมด 154 ภาพ (ไฟล์นามสกุล.jpg เลือกภาพท่ีมีความ 

คมชัด ภาพงูมีความเด่นชัดเมื่อเทียบกับฉากหลัง)

	 2.	 สมคัรใช้บรกิารเพือ่ประมวลผลรปูภาพด้วยปัญญาประดิษฐ์

ที ่ https://www.customvision.ai/ (บรษัิท Microsoft Inc.) 

หรอื https://cloud.google.com/vision (บรษัิท Alphabet Inc.)

วิธกีาร

	 ผูวิ้จยัเลือกฝึกการจ�ำรปูภาพท่ี https://cloud.google.com/

vision โดยมีขั้นตอนหลัก ดังนี้

		  2.1.	 สร้างโปรเจค ก�ำหนดชื่อและค�ำอธิบายโปรเจค 

Image Classification 

		  2.2.	น�ำภาพงูทั้งหมดทั้งหมดเข้าโปรแกรม โดยแยก

ชนิดของงูพิษเป็น 7 ชนิด และระบุ tag เป็นงูพิษและ 

ชื่องูแต่ละชนิด ตัวอย่างภาพงูเห่าและการ tag ดังภาพที่ 1 

5 

วิธีการ 
ผูวิจัยเลือกฝกการจํารูปภาพท่ี https://cloud.google.com/vision โดยมี
ข้ันตอนหลัก ดังนี ้

2.1.สรางโปรเจค กําหนดช่ือและคําอธิบายโปรเจค Image Classification  
2.2.นําภาพงูท้ังหมดท้ังหมดเขาโปรแกรม โดยแยกชนิดของงูพิษเปน 7 

ชนิด และระบุ tag เปนงูพิษและช่ืองูแตละชนิด ตัวอยางภาพงูเหาและ
การ tag ดังภาพท่ี 1  

 

 
ภาพท่ี 1 ตัวอยาง tag ชนิดงูพิษ 

3. ฝกคอมพิวเตอรใหจําภาพโดยใชการเรียนรูของเครื่องดวยคอมพิวเตอร
วิทัศนแบบการจําแนกภาพ (image classification) โดยมีหลกัการ คือ นาํภาพงูชนิด

ต่างๆเขา้ระบบคอมพิวเตอร์แลว้กาํหนดช่ือภาพเป็นชนิดของงู (label หรือ tag) ใหค้อมพิวเตอร์ฝึกจดจาํภาพ

ดงักล่าว คอมพิวเตอร์จะทาํการแยกภาพแต่ละภาพจากลกัษณะทางกายภาพเป็นหน่วยยอ่ย (features 

extraction) โดยอตัโนมติัจากการเรียนรู้ของคอมพิวเตอร์เองเทียบกบั label ท่ีกาํหนดให ้ (supervised 

machine learning) เช่น สีลาํตวั รูปร่างลาํตวั ลาย ลกัษณะหาง สีหาง เป็นตน้ แลว้แปลงขอ้มูลเป็นรูปแบบตวั

ภาพที่ 1 ตัวอย่าง tag ชนิดงูพิษ



4 Journal of the Thai Medical Informatics Association, 1, 1-7, 2024

	 3.	 ฝึกคอมพิวเตอร์ให้จ�ำภาพโดยใช้การเรียนรู้ของเครื่อง

ด้วยคอมพวิเตอร์วิทัศน์แบบการจ�ำแนกภาพ (image classifi 

cation) โดยมีหลักการ คือ น�ำภาพงูชนิดต่างๆ เข้าระบบ

คอมพวิเตอร์แล้วก�ำหนดช่ือภาพเป็นชนดิของง ู(label หรอื tag) 

ให้คอมพิวเตอร์ฝึกจดจ�ำภาพดังกล่าว คอมพิวเตอร์จะท�ำการ

แยกภาพแต่ละภาพจากลักษณะทางกายภาพเป็นหน่วยย่อย 

(features extraction) โดยอัตโนมัติจากการเรียนรู้ของ

คอมพิวเตอร์เองเทียบกับ label ท่ีก�ำหนดให้ (supervised 

machine learning) เช่น สีล�ำตวั รปูร่างล�ำตวั ลาย ลักษณะหาง 

สีหาง เป็นต้น แล้วแปลงข้อมลูเป็นรปูแบบตวัเลขท่ีเรยีงกนัเป็น

ชุด ๆ เปรียบเสมือนข้อมูลน�ำเข้า (input) ซึ่งแต่ละภาพ 

จะถกูแยกไว้เป็นกลุ่มตามท่ีถกู label ไว้ (classification) จากนัน้

จะถกูน�ำไปประมวลผลด้วยเทคนคิ deep learning ซึง่ประมวล

ผลเป็นช้ัน ๆ คล้ายระบบประสาทมนุษย์ (แต่ละช้ันเปรียบ 

เสมือนนักสืบท่ีท�ำงานร่วมกันหลายคนในการปะติดปะต่อ

ข้อมูล แม้แต่ละคนสนใจคนละจุด) ทุก features จะถูกน�ำมา

ประมวลผลในแต่ละ Node หรอื Neuron เพือ่หาความสัมพนัธ์

ของข้อมลู เรยีกว่าเป็นการกรอง (filter) ช้ันแรกๆเป็นลักษณะ

ท่ีหยาบกว่า เช่น ประมวลผลแล้วแยกได้ว่าเป็นงพูษิ หรอืไม่มี

พษิชั้นหลัง ๆ จะมีความละเอียดมากขึ้น เช่น หากเป็นงูพิษ 

จะแยกลงไปอีกว่าเป็นชนิดไหน เป็นต้น และสุดท้ายผลท่ีได้

ถกูสรปุเป็น output พร้อมความน่าจะเป็น เช่น เป็นงเูห่า 99% 

ซ่ึงท้ังหมดนีเ้รยีกว่า โครงข่ายใยประสาท (Convolutional Neural 

Networks: CNNs) ดังภาพที่ 2 หากจะเปรียบเทียบให้เห็น

ภาพชัดเจน สามารถเทียบ CNNs ได้กับการต่อจิ๊กซอว์ 

ภาพสุดท้ายท่ีต้องการถือเป็น output ส่วน features คือ 

รูปร่าง สี และภาพที่อยู่ในจิ๊กซอว์นั้น 

ภาพที่ 2 แสดงโครงข่ายใยประสาทเพื่อแยกชนิดงู

6 

เลขท่ีเรียงกนัเป็นชุด ๆ เปรียบเสมือนขอ้มูลนาํเขา้ (input) ซ่ึงแต่ละภาพจะถูกแยกไวเ้ป็นกลุ่มตามท่ีถูก label 

ไว ้ (classification) จากนั้นจะถูกนาํไปประมวลผลดว้ยเทคนิค deep learning ซ่ึงประมวลผลเป็นชั้นๆคลา้ย

ระบบประสาทมนุษย ์ (แต่ละชั้นเปรียบเสมือนกัสืบท่ีทาํงานร่วมกนัหลายคนในการปะติดปะต่อขอ้มูล 

แมแ้ต่ละคนสนใจคนละจุด) ทุก features จะถูกนาํมาประมวลผลในแต่ละ Node หรือ Neuron เพื่อหา

ความสัมพนัธ์ของขอ้มูล เรียกวา่เป็นการกรอง (filter) ชั้นแรกๆเป็นลกัษณะท่ีหยาบกวา่ เช่น ประมวลผล

แลว้แยกไดว้า่เป็นงูพษิหรือไม่มีพิษ ชั้นหลงัๆจะมีความละเอียดมากข้ึน เช่น หากเป็นงูพิษจะแยกลงไปอีกวา่

เป็นชนิดไหน เป็นตน้ และสุดทา้ยผลท่ีไดถู้กสรุปเป็น output พร้อมความน่าจะเป็น เช่น เป็นงูเห่า 99% ซ่ึง

ทั้งหมดน้ีเรียกวา่ โครงข่ายใยประสาท (Convolutional Neural Networks: CNNs) ดงัภาพท่ี 2 หากจะ

เปรียบเทียบใหเ้ห็นภาพชดัเจน สามารถเทียบ CNNsไดก้บัการต่อจ๊ิกซอว ์ ภาพสุดทา้ยท่ีตอ้งการถือเป็น 

output ส่วน features คือ รูปร่าง สี และภาพท่ีอยูใ่นจ๊ิกซอวน์ั้น  

 

ภาพที ่2 แสดงโครงข่ายใยประสาทเพื่อแยกชนิดงู 

 

4. ในทางปฏิบติั สามารถกาํหนดค่าต่างๆเพื่อสร้างโมเดลได ้ดงัน้ี 

4.1.กําหนด Probability threshold เพ่ือการตัดสินใจใหเหมาะสม 
(Default 0.5) โดยการปรับข้ึนหรือลง (คาอยูระหวาง 0-1) ซึ่งโดย
หลักการวินิจฉัยวาเปนงูพิษหรือไม false negative ควรนอยมาก เพ่ือ

	 4.	 ในทางปฏิบัติ สามารถก�ำหนดค่าต่าง ๆ เพื่อสร้าง

โมเดลได้ ดังนี้

		  4.1.	 ก�ำหนด Probability threshold เพื่อการตัดสิน

ใจให้เหมาะสม (Default 0.5) โดยการปรับขึ้นหรือลง 

(ค่าอยูร่ะหว่าง 0-1) ซ่ึงโดยหลักการวินจิฉัยว่าเป็นงพูษิหรอืไม่ 

false negative ควรน้อยมาก เพื่อไม่ให้วินิจฉัยผิดพลาด 

และให้การรักษาทันท่วงที จึงต้องปรับให้น้อยกว่า 0.5 แต่ใน 

เบื้องต้นใช้ค่า default ก่อน 

		  4.2.	สร้างโมเดลเพื่อประเมินประสิทธิภาพการแยก

ชนิดภาพ (ดูประสิทธิภาพจากโมเดลในหัวข้อการทดสอบส่ิง

ประดิษฐ์) ซึ่งแสดงด้วย precision และ recall มีหลักการ คือ 

			   4.2.1.	 Precision (ความแม่นย�ำ หรือ positive 

predictive value มีค่าระหว่าง 0-100% ยิ่งมีค่ามากแสดงว่า 

แม่นย�ำสูง) เป็นค่าท่ีระบุผลการทดสอบว่าถูกต้องเพียงใด 

เมื่อเทียบกับความเป็นจริง เช่น หากทดสอบน�ำภาพงู 

เข้าโปรแกรม 100 ภาพ แล้วถูกระบุว่าเป็นงูเห่าท้ังหมด 

แต่ในความเป็นจริงเป็นงูเห่า 80 ภาพ ดังนั้น precision = 80
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			   4.2.2.	Recall (ความไว หรือ sensitivity, มีค่า

ระหว่าง 0-100% ยิ่งมีค่ามากแสดงว่า ความไวสูง) เป็นค่าที่

ท�ำนายว่า ผลการทดสอบจะตรงกบัความเป็นจรงิร้อยละเท่าไร 

เช่น หากน�ำภาพงูเห่า 100 ภาพเข้าโปรแกรม แล้วผลออกมา

เป็นงูเห่า 80 ภาพ แสดงว่า recall = 80% 

	 หากต้องการค่า recall สูง ๆ เช่นกรณกีารวินจิฉัยงพูษิ 

สามารถปรบั threshold ลดลงได้ แต่อาจจะท�ำให้ precision ลดลง

ประสิทธิภาพของโมเดล
	 เมื่อมีการฝึกคอมพิวเตอร์ให้แยกชนิดภาพแล้วจะได้ค่า precision และ recall แสดงดังภาพที่ 3

8 

งูแมวเซา 24 

งูเขียวหางไหม 27 

รวม 154 

 

 

ประสิทธิภาพของโมเดล 

เม่ือมีการฝกคอมพิวเตอรใหแยกชนิดภาพแลวจะไดคา precision 
และ recall แสดงดังภาพท่ี 3 

 
ภาพท่ี 3 แสดงผลการฝกแยกภาพชนิดงูพิษ 

จากการใชภ้าพงูทั้งหมด 154 ภาพ พบวา่ มีความแม่นยาํ 80% และความไว 80% ซึ่งสามารถ
คํานวณ Accuracy ได 80% จึงถือวาอยูในเกณฑดี มีประสิทธิภาพมาก เพียงพอ
ต่อการนาํไปใชแ้ยกชนิดงูได ้ 
การนําโมเดลไปประยุกต์ใช้ 

ภาพที่ 3 แสดงผลการฝึกแยกภาพชนิดงูพิษ

ภาพที่ 4 การน�ำภาพงูมาทดสอบการจ�ำแนกภาพด้วยโมเดลที่ผ่านการฝึกแล้ว

	 จากการใช้ภาพงูทั้งหมด 154 ภาพ พบว่า มีความแม่นย�ำ 80% และความไว 80% ซึ่งสามารถค�ำนวณ Accuracy ได้ 80% 

จึงถือว่าอยู่ในเกณฑ์ดี มีประสิทธิภาพมาก เพียงพอต่อการน�ำไปใช้แยกชนิดงูได้ 

การน�ำโมเดลไปประยุกต์ใช้
	 เมื่อน�ำโมเดลไปทดสอบกับภาพงูที่ไม่เคยรู้จักมาก่อน (ไม่อยู่ในคลังภาพที่ใช้ฝึก) ดังภาพที่ 4 

9 

 เม่ือนาํโมเดลไปทดสอบกบัภาพงูท่ีไม่เคยรู้จกัมาก่อน (ไมอยูในคลังภาพท่ีใชฝก) ดงั
ภาพท่ี 4

 
ภาพท่ี 4 การนําภาพงูมาทดสอบการจําแนกภาพดวยโมเดลท่ีผานการฝก

แลว 
 
จะเห็นวา เม่ือนําภาพงูจงอางและงูเขียวหางไหมเขาในโปรแกรมให
ทํานาย สามารถประมวลผลแตละภาพภายในระยะเวลาไมถึงหนึ่งนาที และ
มีความถูกตองแมนยําสูงมากดวยการแสดงความนาจะเปน 
แตถาเปนงูชนิดท่ีไมรูจัก หรือไมอยูในฐานขอมูลท่ีนํามาฝก จะแสดงความ
นาจะเปนสูงในการระบุวาเปนงู แตจะ ทํานายเปนงูท่ีมีลักษณะคลายคลึงกับ
ท่ีมีในฐานขอมูล ซึ่งความนาจะเปนนอย ดังภาพท่ี 5 

ผลการวิจัย
ตารางที่ 1 แสดงจ�ำนวนภาพงูพิษที่ใช้ฝึกแยกภาพ
ชนิดงูพิษ			   จ�ำนวนภาพ
งูเห่า				    26
งูจงอาง				   18
งูสามเหลี่ยม			  16
งูทับสมิงคลา			  20
งูกะปะ				   23
งูแมวเซา			   24
งูเขียวหางไหม้		  27
รวม				    154
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	 จะเห็นว่า เมื่อน�ำภาพงูจงอางและงูเขียวหางไหม้เข้าใน

โปรแกรมให้ท�ำนาย สามารถประมวลผลแต่ละภาพภายใน

ระยะเวลาไม่ถงึหนึง่นาที และมคีวามถกูต้องแม่นย�ำสงูมากด้วย

การแสดงความน่าจะเป็น

	 แต่ถ้าเป็นงชูนดิท่ีไม่รูจ้กั หรอืไม่อยูใ่นฐานข้อมลูท่ีน�ำมาฝึก 

จะแสดงความน่าจะเป็นสูงในการระบุว่าเป็นง ู แต่จะท�ำนายเป็นง ู

ท่ีมลัีกษณะคล้ายคลึงกบัท่ีมใีนฐานข้อมลู ซ่ึงความน่าจะเป็นน้อย 

ดังภาพที่ 5

 

แยกพืน้หลังและตวังไูด้อย่างชัดเจนมาฝึก และภาพงแูต่ละชนดิ

ควรมีจ�ำนวนใกล้เคียงกัน การใช้เครื่องมือฝึกแยกภาพกึ่ง

ส�ำเร็จรูปนั้นท�ำได้ง่าย รวดเร็ว และน�ำไปใช้งานได้ดี เหมาะ

ส�ำหรับบุคลากรทางการแพทย์ท่ีมีความรู้ด้านพิษอยู่แล้วและ

ศึกษาเพิ่มเติมในความรู้พื้นฐานทางคอมพิวเตอร์วิทัศน์และ 

การสมคัรใช้โปรแกรมกเ็พยีงพอต่อการน�ำไปใช้ โดยประโยชน์

จากการวิจัยและการน�ำไปใช้ มีดังนี้

	 1.	 สามารถน�ำไปพัฒนาเป็น application หรือโปรแกรม

ช่วยให้แพทย์วินจิฉัยงพูษิได้ โดยเมือ่ผูป่้วยน�ำงมูาโรงพยาบาล 

ให้เปิดโปรแกรมจากโทรศัพท์มือถือแล้วกดถ่ายภาพจาก 

หน้าจอโปรแกรม จากนั้นภาพจะถูกวิเคราะห์แล้วแสดงผล 

ออกมาให้เห็นดังภาพที่ 4 

	 2.	 เป็นเครือ่งมอืในการเรยีนการสอนนกัศึกษาแพทย์แบบ 

e-learning โดยจัดสถานการณ์จ�ำลองเป็นโจทย์พร้อมค�ำถาม

แล้วให้นกัศึกษาใช้ application เพือ่ยนืยนัส่ิงท่ีนกัศึกษาตอบ

ค�ำถาม ซ่ึงจะท�ำให้นกัศึกษาสนใจและสนกุกบัการเรยีนมากขึน้ 

	 แต่อย่างไรก็ตาม การวิจัยนี้มีข้อจ�ำกัด คือ จ�ำนวนงูที่น�ำ

มาฝึกจดจ�ำภาพ (train) มีน้อย ซึ่งต้องใช้ภาพที่ชัดเจนและ 

ตัวงูกับฉากหลังแตกต่างกันชัดเจน การหาจากอินเตอร์เน็ต 

มักมีคุณภาพปานกลางถึงต�่ำ จึงต้องอาศัยการเก็บข้อมูล และ

อาจต้องใช้ระยะเวลานาน หรืออาจใช้วิธี data augmentation 

เพื่อช่วยเพิ่มจ�ำนวนภาพมากให้มีลักษณะหลากหลายมากขึ้น

จากภาพเดิมท่ีมี แต่ไม่สามารถท�ำได้เสร็จสรรพในโปรแกรม 

กึง่ส�ำเรจ็รปูนี ้ต้องมกีารท�ำ data augmentation ด้วยวิธีการอืน่

ก่อนน�ำมาฝึกในโปรแกรมนี้ จึงเป็นข้อจ�ำกัดหนึ่งของงานวิจัย 

การวิจยันีเ้ลือกเฉพาะพษิท่ีพบบ่อยในประเทศไทย ไม่ครอบคลุม

ถึงงูไม่มีพิษและงูพิษอื่น ๆ ซึ่งมีจ�ำนวนมาก ดังนั้นในอนาคต 

อาจมกีารน�ำงหูลากหลายชนดิมาฝึกให้โปรแกรมจดจ�ำรปูภาพ

เพิ่มเติมเพื่อให้ครอบคลุมงูในประเทศไทยมากขึ้น นอกจากนี้ 

อาจมกีารวิจยัในเชิงเปรยีบเทียบประสิทธิภาพระหว่างการแยก

ด้วยคอมพิวเตอร์กับการแยกโดยผู้เช่ียวชาญเพิ่มเติม และ

นอกจากการวินิจฉัยงูพิษจากภาพงูแล้ว ยังมีการใช้รูปภาพ

ลักษณะบาดแผลจากงูกัด ซึ่งอาจใช้ร่วมกับข้อมูลอื่น ๆ เช่น 

แหล่งที่กัด เวลาที่กัด และอาการต่างๆที่ปรากฏมาช่วยในการ

วินิจฉัยโดยใช้ AI ได้เช่นกัน[12]

สรุป 
	 การใช้คอมพิวเตอร์วิทัศน์เพื่อแยกชนิดงูพิษจากภาพ 

มีความไวและความแม่นย�ำสูง ซึ่งถือเป็นการใช้เทคโนโลยี

สนับสนุนการตัดสินใจทางคลินิก (clinical decision support) 

ท่ีดี ในทางปฏบัิตสิามารถท�ำงานได้รวดเรว็กว่าการเปิดหนงัสือภาพ

เพือ่เปรยีบเทียบ และสามารถน�ำไปใช้ส�ำหรบัการเรยีนการสอน

เรื่องงูพิษได้ 

10 

 
ภาพที ่5 แสดงการจาํแนกภาพงูท่ีโปรแกรมไม่รู้จกั 

 

อภิปรายผล 

 เคยมีการศึกษาเพ่ือแยกภาพงูพิษในตางประเทศโดยใช (Machine 
learning : ML) เชนกัน โดยมีความถูกตอง (accuracy) ระหวางรอยละ 70-
98[9–12] แตเปนการแยกงูพิษท่ีพบไดในทองถ่ินประเทศนั้นๆ ดังนั้น จึงมี
ความจําเปนตองพัฒนาระบบแยกชนิดงูพิษข้ึนเองเพ่ือใชงานกับงูพิษท่ีพบ
ไดบอยและพิษรายแรงในประเทศไทย  
การฝกโมเดลแยกภาพงูพิษอาจใชเครื่องมือก่ึงสําเร็จรูป เชน 

https://www.customvision.ai/  (บริษัท Microsoft Inc.) หรือ 
https://cloud.google.com/vision (บริษัท Alphabet Inc.) หรืออาจเขียน
โปรแกรมดวยภาษา python แลวใช library ท่ีเฉพาะสําหรับสรางโมเดลทํา
การฝกจดจําภาพ เชน TensorFlow ภายใตทรัพยากรท่ีมีประสิทธิภาพใน
การประมวลผล เชน Google Colab (https://colab.research.google.com/) 
เพียงแคมีบัญชีของ google เทานั้น ซึ่งจากการใชโปรแกรมก่ึงสําเร็จรูปใน
การฝกจดจําและแยกรูปภาพ ปรากฏวาไดผลด ี และหากมีการนําภาพเขา

ภาพที่ 5 แสดงการจ�ำแนกภาพงูที่โปรแกรมไม่รู้จัก

อภิปรายผล
	 เคยมีการศึกษาเพ่ือแยกภาพงูพิษในต่างประเทศโดย 

ใช้ (Machine learning : ML) เช่นกัน โดยมีความถูกต้อง 

(accuracy) ระหว่างร้อยละ 70-98[9–12] แต่เป็นการแยกงู

พิษที่พบได้ในท้องถิ่นประเทศนั้น ๆ ดังนั้น จึงมีความจ�ำเป็น

ต้องพัฒนาระบบแยกชนิดงูพิษขึ้นเองเพื่อใช้งานกับงูพิษ 

ที่พบได้บ่อยและพิษร้ายแรงในประเทศไทย 

	 การฝึกโมเดลแยกภาพงูพิษอาจใช้เครื่องมือกึ่งส�ำเร็จรูป 

เช่น https://www.customvision.ai/ (บรษัิท Microsoft Inc.) 

หรอื https://cloud.google.com/vision (บรษัิท Alphabet Inc.) 

หรืออาจเขียนโปรแกรมด้วยภาษา python แล้วใช้ library 

ท่ีเฉพาะส�ำหรบัสร้างโมเดลท�ำการฝึกจดจ�ำภาพ เช่น TensorFlow 

ภายใต้ทรัพยากรท่ีมีประสิทธิภาพในการประมวลผล เช่น 

Google Colab (https://colab.research.google.com/) 

เพียงแค่มีบัญชีของ google เท่านั้น ซึ่งจากการใช้โปรแกรม 

กึ่งส�ำเร็จรูปในการฝึกจดจ�ำและแยกรูปภาพ ปรากฏว่าได้ผลดี 

และหากมกีารน�ำภาพเข้าโปรแกรมและฝึกโมเดลมากขึน้เรือ่ย ๆ  

ก็จะท�ำให้มีความแม่นย�ำมากยิ่งขึ้นอีก นอกจากนั้นวิธีที่ท�ำให้

เกิดความแม่นย�ำมากขึ้น ต้องน�ำภาพงูที่เต็มตัว มีความคมชัด 
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